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APRESENTACAO

O projeto Atlas Pluviométrico € uma iniciativa dentro do programa de
Gestdo de Riscos e de Desastres que tem por objetivo reunir,
consolidar e organizar as informacgdes sobre chuvas obtidas na
operacdo da rede hidrometeoroldgica nacional.

Dentre os vérios objetivos do projeto Atlas Pluviométrico, destaca-
se, a definicdo das relacdes intensidade-duracéo-frequéncia (IDF).
Essas relagcbes serdo estabelecidas para os pontos da rede
hidrometeorolégica nacional que dispbe de registros continuos de
chuva, ou seja, estacdes equipadas com pluviografos ou estacdes
automaticas.

Entretanto, em localidades nas quais existem somente pluvidmetros,
ou seja, ndo existem registros continuos das precipitacdes, obtidos
com pluvidgrafos ou estacbes automaticas, as relacdes IDF serdo
estabelecidas a partir da desagregacao das precipitacbes maximas
diarias.

As relacbes IDF séo importantissimas na definicdo das intensidades
de precipitacdo associadas a uma frequéncia de ocorréncia, as quais
serdo utilizadas no dimensionamento de diversas estruturas de
drenagem pluvial ou de aproveitamento dos recursos hidricos.
Também podem ser utilizadas de forma inversa, ou seja, estimar a
frequéncia de um evento de precipitacdo ocorrido, definindo se o
evento foi raro ou ordinario.

Na definicdo das relagdes IDF foram priorizados os municipios onde
serdo mapeadas as areas suscetiveis a movimentos de massa e
enchentes ou inseridos em sub-bacias monitoradas pelos Sistemas
de Alerta Hidrolégico e projetos executados pelo Servico Geoldgico
do Brasil (SGB-CPRM).

Este estudo apresenta a metodologia empregada e os links no
RIGEO para acesso aos relatorios das 48 equacdes IDF
estabelecidas em 2022.

Cassiano de Souza Alves
Diretor-Presidente Interino

Alice Silva de Castilho
Diretora de Hidrologia e Gestao Territorial
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1 — INTRODUCAO

No dimensionamento de estruturas hidraulicas, tais como, galerias pluviais, bueiros, sistemas
de drenagem e barragens, deve-se levar em conta um risco de falha da estrutura, o qual é
definido em fungdo da vida util, de critérios de seguranca e econdmicos, entre outros. Assim,
estruturas com menor risco de falha terdo maior porte e, em consequéncia, terdo maior custo.

Como algumas das varidveis que condicionam o projeto destas estruturas séo eventos naturais
— precipitacdes, vazdes etc. — o risco hidroldgico estard associado a frequéncia de ocorréncia
dos eventos cuja magnitude pode causar danos as estruturas, tornando de suma importancia a
elaboracdo de um estudo de frequéncia de eventos raros.

No caso da utilizacdo dos dados de chuva nos trabalhos de engenharia, além da magnitude e
da frequéncia, mencionadas acima, a duracdo e a distribuicdo espacial também sdo
fundamentais.

A magnitude é expressa pela intensidade da precipitacdo, ou seja, a altura de chuva que
precipita em um intervalo de tempo, por exemplo, milimetros por hora (mm/h) ou por minuto
(mm/min.).

A duracdo é o periodo de tempo do evento chuvoso, e a frequéncia refere-se a expectativa de
ocorréncia de intensidades de chuva iguais ou superiores a um dado valor, para uma duracédo
determinada. A distribuicdo espacial reflete a variacdo das relacbes entre a intensidade, a
duracdo e a frequéncia de uma precipitacdo de uma localidade para outra, podendo ser obtida
através de uma analise regional dos diversos postos de coleta de dados localizados na area de
interesse.

As caracteristicas, intensidade, duracdo e frequéncia podem ser sintetizadas através de curvas
chamadas curvas IDF (Intensidade-Duragdo-Frequéncia) ou equacOes que refletem essas
relacGes.

Observa-se, ao se correlacionar as duracdes e as intensidades das chuvas, que quanto maior
for a duracdo, menos intensa sera a precipitacdo; e que quanto maior tempo o tempo de
retorno, ou seja, menor frequéncia, maior a intensidade da chuva.

As relagdes IDF podem ser locais, ou seja, utilizam as informacbes de uma estacédo
pluviografica ou automatica na sua definicao, ou regional, onde os dados de todos os postos
de uma regido considerada homogénea sdo utilizados no estabelecimento das relagdes IDF da
regido.

Este trabalho apresenta as 48 equacgdes IDF estabelecidas em 2022, bem como, procura fazer
uma sintese da metodologia utilizada no projeto Atlas Pluviométrico do Brasil na
determinacdo das relagdes IDF locais, dissertando sobre a coleta de dados, a analise de
frequéncia e a definicdo das equagdes de chuvas intensas descrita em Pinto (2013).




2 — COLETA DE DADOS

Os dados necesséarios para a definicdo das relacbes IDF sdo oriundos da andlise dos
pluviogramas das estacfes pluviograficas e/ou dos dados das estagdes automaticas. Atraves
desses registros é possivel fazer a selecdo das chuvas consideradas intensas para as diversas
duracdes. A Figura 01 apresenta a reproducdo de um pluviograma que contém chuvas
consideradas intensas para diversas duragoes.

Figura 01 — Pluviograma de 11 de janeiro de 2011 em Vargem Alta — Nova Friburgo.ﬁj’“’

As duracdes adotadas para as chuvas intensas sdo definidas a partir dos propdésitos para 0s
quais se destinam e por limitacGes impostas pela precisdo de leitura nos registros
pluviograficos. O Quadro 01 apresenta as dura¢des adotadas por alguns autores e as utilizadas
no projeto Atlas Pluviométrico do Brasil.

Autores Durac&o (min.) Duracgo (horas) Duracéo (dias)
Pf""lf;ge;ter 5 (15|30 12 |4|8|14|2a]a8| |1 |2]3]4]6
Ve 15 |10(15|30(45| |1]2 |36 [12]24

Wik |5 1015 (20| 30| 45| 1 |15/ 2| 3 | 4

BeroM |5 |10 |15 |30 12 4|6 |12]18]24

Pinhenro 110 |15 |30/ 45 1) 2 |3|4]|8|14]24

oy |5 |10]15/30(45| |1|2 |3 4814|2448

Ao |5 |10]15/30(45| 1|2 |3]4|8|14|20|2a

Quadro 01 — Durag0es de chuvas recomendadas por alguns autores

Na analise dos pluviogramas é necessario fazer a sele¢do das chuvas consideradas intensas, ou
seja, aquelas que tenham intensidades maiores que os limites minimos estipulados para cada
duracdo. O Quadro 02 mostra alguns valores minimos recomendados em diferentes trabalhos
e os adotados pelo projeto Atlas Pluviométrico do Brasil.

Os limites minimos definidos por Pfafstetter, no trabalho Chuvas Intensas no Brasil, foram
escolhidos de modo que, em cada posto e para cada duracdo, se obtivesse na média 3 (trés)
chuvas intensas por ano de observacao.




A pesquisa das chuvas intensas nos pluviogramas pode ser realizada manualmente ou
trabalhando os dados digitalizados. A selecdo manual da precipitacdo considerada como
intensa é feita pesquisando-se a parte de maior inclinagdo no registro efetuado pela pena no
pluviograma ou, buscando-se a maior altura de chuva para a duracao considerada.

Autor | Pfafstetter (1957)| Wilken (1978) PARH (1997) | ATLAS (2013)
Duragé@o | P (mm) | i (mm/h) | P (mm)|i (mm/h) |P (mm) |i (mm/h) | P (mm) |i (mm/h)
5 min 8 96 10 120 8 96 8 96
10 min 12 72 12 72 12 72
15 min 15 60 15 60 15 60 15 60
20 min 17 51
30 min 20 40 20 40 20 40 20 40
45 min 23 30,6 23 30,6 23 30,6
1h 25 25 25 25 25 25 25 25
15h 28 18,7
2h 30 15 30 15 30 15 30 15
3h 33 11 33 11 33 11
4 h 35 8,8 35 8,8 35 8,8 35 8,8
8h 40 5 40 5 40 5
14 h 47 3,4 47 3,4 47 3,4
20 h 55 2,75
24 h 55 2,3 55 2,3 55 2,3
48 h 70 1,5 70 1,5 70 1,5
1 dia 60
2 dias 80
3 dias 100
4 dias 120
6 dias 150

Quadro 02 — Limites minimos para chuvas intensas

No Projeto Atlas Pluviométrico, nos estudos de definicdo das relagdes IDF sdo utilizados os
pluviogramas digitalizadas. A organizacdo e a extracdo das intensidades por duracdo dos
pluviogramas digitalizados é realizada com o programa ATLASPLU, desenvolvido pelo
Pesquisador em Geociéncias da CPRM Carlos Eduardo de Oliveira Dantas. O programa
permite a leitura dos dados de pluviografos digitalizados pelos softwares Hidro Graph,
desenvolvido pelo Grupo de Pesquisa em Recursos Hidricos do DEA/UFV, e do GEDAC,
desenvolvido pelo IPH/UFRGS. Além disso, também |é arquivos em um formato padréo do
proprio software. O ATLASPLU, a partir de arquivos oriundos da digitalizacdo de
pluviogramas, gera um arquivo no formato TEXTO (*.txt) com incrementos de precipitacdo
nas duracOes de 5 minutos, 10 minutos, 15 minutos, 30 minutos, 45 minutos, 1 hora, 2 horas,
3 horas, 4 horas, 8 horas, 14 horas, 20 horas, 24 horas e 48 horas.

Em um mesmo evento chuvoso pode haver chuvas consideradas intensas para diferentes
duracBes, sendo que neste caso, o inicio ou o fim das chuvas intensas ndo precisam ser
coincidentes. Alguns autores, como Branddo e Hipolito (1995), Huff (1967) apud Pinheiro
(1997), consideram eventos chuvosos distintos, aqueles que apresentam um periodo minimo
de 6 horas sem chuva entre eles. Outro fator que deve ser considerado na separacdo de
eventos chuvosos distintos é o conhecimento, quando possivel, dos processos originadores da
precipitacdo, como por exemplo, frentes frias estacionarias, processos convectivos de final de
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tarde devido ao aquecimento diurno etc. E importante ressaltar que para um mesmo evento
chuvoso, pode ser extraida somente uma chuva intensa para cada duracéo.

No Projeto Atlas Pluviométrico do Brasil € adotado o Principio das Durag6es Prolongadas de
Sherman, onde chuvas em que a precipitacdo total apresenta valores significativos para
periodos maiores que a duracéo real do evento, deve-se considerar como se tivesse continuado
durante tempos maiores (Pfafstetter, 1957). Por exemplo, uma chuva de 15 minutos de
duracdo que produziu uma precipitacdo de 22 mm, pode ser adotada ndo s6 como uma chuva
de 15 minutos, mas também como uma chuva de 20 e 30 minutos, caso fossem adotados 0s
limites minimos estipulados por Pfafstetter em 1957 e Wilken em 1978.




3 — ANALISE DE FREQUENCIA DE EVENTOS EXTREMOS

A andlise de frequéncia de eventos extremos de precipitacdo tem por objetivo permitir a
estimativa da altura de chuva (mm) ou intensidade (mm/h), associados a uma probabilidade
de excedéncia.

A anélise estatistica das informacgdes coletadas dos pluviogramas pode ser efetuada com a
utilizacdo de dois tipos de séries de dados: (i) as séries de maximos anuais, que consiste na
selecdo das maiores precipitacdes ocorridas num intervalo de tempo anual para as duragoes
definidas; (ii) e as séries de duragdo parcial, para as quais sdo selecionados todos os valores
observados superiores a um valor limite definido para cada durag&o.

As séries assim constituidas devem ser representativas do processo analisado, ndo
apresentando erros acidentais ou sistematicos e possuir um nimero minimo de elementos para
garantir uma boa confiabilidade nas extrapolagdes (Pires,1994).

Basicamente, as etapas para anélise de frequéncia local para definigdo das relacdes IDF sdo as

seguintes:

e Optar pela utilizacdo de séries de valores maximos anuais ou series de duragdo parcial.

e Avaliar a consisténcia dos dados e organizar as séries de intensidades ou alturas de chuva

por duragéo.

Verificar a presenca de valores atipicos (outliers)

Avaliar a independéncia, a homogeneidade e a estacionariedade das séries.

Estimar a distribuicdo empirica das intensidades de chuva de cada duracdo.

Definir as distribuicBes tedricas de probabilidades candidatas a modelagem das

intensidades de chuva.

e Calcular, para cada duracdo, os parametros das distribuicdes teéricas de probabilidades
candidatas.

e Definir a distribuicdo tedrica que sera adotada na modelagem das séries a partir da
verificagdo da aderéncia a distribui¢do empirica.

e Estimar, para cada duracdo, os quantis associados a diferentes tempos de retorno.

e Tragar as curvas Intensidade-Duracéo-Frequéncia.

Na etapa de consisténcia procura-se identificar problemas com os registros de chuva que
poderiam desacreditar as informagdes, como por exemplo, pluviografo muito descalibrado,
relogio travando, diferencas significativas entre leitura do pluvibmetro e o registro do
pluviograma etc.

A presenca de valores atipicos (superiores e inferiores) é avaliada com o critério do grafico
Box-Plot (Naghettini e Pinto, 2007, pagina 39) e com o teste de Grubbs e Beck (Naghettini e
Pinto, 2007, pagina 287). O valor atipico pode ter origem em erros de medi¢cdo ou de
processamento, mas, também pode ser o produto de causas naturais indeterminadas. Se for
identificado que o valor atipico é inconsistente, este deve ser excluido da amostra. Em caso de
presenca de outliers realmente observados deve-se avaliar a manutengéo ou retirada destes
pontos amostrais atipicos. Pois, a presenca de pontos atipicos em uma dada amostra, pode
afetar drasticamente o ajuste da distribuicdo de probabilidades.

A independéncia dos valores de uma série significa que nenhuma observacao pode influenciar
a ocorréncia, ou ndo ocorréncia, da observacdo seguinte. No projeto Atlas Pluviométrico do
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Brasil a hipotese de independéncia é avaliada com o teste ndo paramétrico proposto por Wald
e Wolfowitz (1943). A descricdo detalhada deste teste é encontrada em Naghettini e Pinto
(2007), pagina 264.

Uma amostra € considerada homogénea quando todos os elementos provém de uma Unica e
idéntica populacdo. A recomendacdo é avaliar a homogeneidade da série por meio do teste
ndo-paramétrico proposto por Mann e Whitney (1947), o qual estd descrito em detalhes em
Naghettini e Pinto (2007), pagina 265.

A estacionariedade de uma série, de um ponto de vista intuitivo, estd associada a ndo alteracédo
das caracteristicas estatisticas ao longo do tempo o que significa a ndo existéncia de
tendéncias e saltos. Nos trabalhos do Atlas a verificacdo da estacionariedade das séries €
efetuada pelo teste ndo-paramétrico de Spearman, o qual encontra-se descrito em Naghettini e
Pinto (2007), pagina 267.

A estimativa da distribuicdo empirica € realizada com ordenacdo decrescente das séries por
duracdo e o célculo da posi¢cdo de plotagem pela férmula de Weibull, ou seja, no caso de
séries de maximos por ano hidrolégico temos P(P > p) = m/(N + 1), onde m é nimero de
ordem e N o tamanho de amostra.

A distribuicdo empirica no caso de séries de duracdo parcial sera detalhada no item 3.2.

A definicdo da distribuicdo tedrica de probabilidade € de suma importancia, pois valores
calculados para um mesmo periodo de retorno podem apresentar grandes varia¢es quando
estimados por diferentes distribuicfes. Nos estudos do Atlas de frequéncia das séries de
intensidades ou alturas de chuva de diferentes duracdes sdo adotadas as distribuicdes
candidatas de 2 ou 3 parametros.

Quando se utilizar as séries de maximos por ano hidrolégico (SA) as distribui¢fes candidatas
sdo: a Generalizada de Pareto (3P); a Generalizada de Eventos Extremos (3P); a Generalizada
Logistica (3P); a Gama (2P); a Gumbel (2P) e a Exponencial (2P). Adotando-se as séries de
duracdo parcial (SDP) as distribuicGes candidatas serdo as mesmas, desde que as taxas de
excedéncia anual de eventos sejam oriundas de processo Poissoniano, como sera apresentado
no item 3.2

A estimativa dos parametros das distribuicdes candidatas é efetuada pelo método dos
momentos-L. O Anexo | apresenta as func¢fes densidade e acumulada de probabilidades das
distribuicGes candidatas e as equagdes para clculo dos pardmetros.

A aderéncia da distribui¢do teorica candidata a curva da distribuicdo empirica é verificada
pelos testes do Qui-Quadrado, de Kolmogorov-Smirnov e de Anderson-Darling. A descricao
detalhada destes testes é encontrada em Naghettini e Pinto (2007), paginas de 271 a 280.

O Anexo | apresenta uma pequena descricdo dos momentos-L, as fungdes densidade de
probabilidade acumulada das distribui¢cdes candidatas, alem das equagdes obtidas pelo método
dos momentos-L para a estimativa dos parametros das distribuicoes.




3.1 — Séries de valores maximos anuais (SA)

Quando se utiliza as séries de valores maximos anuais, assume-se que 0s eventos selecionados
sdo independentes e identicamente distribuidos. A independéncia dos eventos pode ser
assegurada pela selecéo dos dados de precipitacdo por ano hidrolégico.

Segundo Wilken (1978), para fins praticos, as séries de duracdo parcial e as séries anuais ndo
diferem muito, exceto para baixos periodos de retorno, recomendando a analise com os dois
tipos de séries para comparacao.

O relatdrio dos estudos de vazdes do Natural Environment Research Council da Inglaterra em
1975, recomenda o uso de séries de valores maximos anuais quando se dispde de mais de 25
anos de observacoes (NERC, 1975).

Occhipinti (1965) apud Wilken (1978) e Villela (1977), afirmam que as séries anuais
revelam-se mais significantes, pois sdo definidos em termos de sua ocorréncia em vez da sua
magnitude.

3.2 - Séries de Duracéo Parcial (SDP)

Para montagem destas séries sdo selecionados os valores observados superiores a um limite
especificado para cada duracdo. Assim, dispondo de uma série de n anos, € possivel analisar,
2N, 3N .... maximos.

A modelagem com séries de duracdo parcial (SDP) resulta em dois questionamentos.
Primeiro, qual é o melhor modelo para a taxa de excedéncias dos eventos maiores que um
limite estipulado, e segundo, qual é o modelo que descreve a magnitude desses eventos. Por
exemplo, a distribuigdo de Poisson é frequentemente usada para modelar a taxa de excedéncia
dos eventos, e geralmente uma distribuicdo exponencial descreve a magnitude dos picos que
excedem o limite estabelecido. (Stedinger et al. 1992)

As séries de duragdo parcial sdo utilizadas assumindo-se que os eventos selecionados sdo
independentes e identicamente distribuidos. Esta independéncia pode ser garantida com a
selecdo de eventos que apresentam periodos sem chuva entre eles e considerando os eventos
formadores da precipitacdo, conforme descrito no item 2.

Bertoni e Tucci (1993) afirmam que a metodologia de séries parciais € utilizada quando o
namero de anos de dados é pequeno (< 12 anos) e os tempos de retorno que serdo utilizados
séo inferiores a 5 anos.

Wang (1991) apud Laura (1997) mostrou que os modelos de séries parciais também sdo
eficientes para grandes periodos de retorno.

Kite (1977), indica que a escolha das séries de duracdo parcial ou anual depende das relagdes
entre o evento hidroldgico e do tipo e caracteristicas da infraestrutura a projetar-se.

Moreira et al. (1983), em estudo comparativo sobre a utilizacdo de séries de duracéo parcial
ou de maximos anuais para estimativa de vazdes extremas através de séries sintéticas
obtiveram resultados conflitantes. As vezes, as séries parciais mostravam-se mais precisas,
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produzindo quantis estimados com menor erro médio absoluto em relagdo aos gerados nas
séries sintéticas, do que as séries de maximos anuais. Outras vezes, ocorria 0 inverso.

As distribuicbes mencionadas para 0 modelo de maximos anuais também podem ser utilizadas
no modelo de duracdo parcial. Entretanto, verifica-se na pratica que a distribuicdo
exponencial é a mais utilizada.

Pinheiro (1997) utilizou o modelo Poisson-Exponencial com séries de duracdo parcial que
possuiam duas vezes o nimero de anos observados (A = 2) e aplicando a metodologia do
“Index-Flood” com a utilizagdo de momentos-L estabeleceu uma equacéo do tipo IDF para a
Regido Metropolitana de Belo Horizonte.

3.2.1 — Modelos com séries de duragéao parcial
3.2.1.1 — A distribuicdo de Poisson

A distribuicdo de Poisson foi estudada por Siméon-Denis Baron Poisson (1781-1840), sendo
publicada pela primeira vez em 1837 no livro “Recherches sur la probabilité des jugements en
maticre criminelle e matiere civile”. Esta distribuicdo pode surgir nas seguintes condicdes:

¢ Independéncia entre os eventos

e Probabilidade constante de evento para evento

Por definicdo, uma varidvel aleatéria discreta X, segue a distribuicdo de Poisson com
parametro A, se sua distribuicdo de probabilidade é dada por:

et Ax
f(x)= = , x=01,2,3,... (01)
0 em outros casos

Esta distribuicdo apresenta as seguintes propriedades:

EX)=4 e Var(x)= 1 (02)
yl
f(x+1,1)=f (x)m (03)

onde E (x) e Var (x) sdo respectivamente o valor esperado e a variancia populacionais.

Caso 0 numero de excedéncias anuais das séries de duracdo parcial satisfagam os critérios da
distribuicdo de Poisson, temos que o numeros de eventos, n(t), em um intervalo de tempo (0,t]
é uma varidvel aleatoria descrita pela distribuicdo de Poisson como est4 apresentado a seguir:

P[n(t)=x]=P, = (ﬂi')x exp(-At)  x=0123,..... (04)

onde,
P[n(t )=x] é a probabilidade de x excedéncias em um intervalo de tempo (0,t]
A € 0 numero médio de eventos por unidade de tempo
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E [7(0)] = Var [n()] = &t (05)

3.2.1.2 — Modelo Poisson-Pareto

Existem relacfes importantes entre a distribuicdo de probabilidade para maximos anuais e a
frequéncia de eventos em uma série de duracdo parcial. Para uma SDP, com taxa de
excedéncia, A, que € igual ao nimero medio de eventos por ano maiores que um limite
estabelecido (xo), e G(x) a probabilidade dos eventos serem menores que X e estarem na faixa
(Xo, X); temos que a taxa de excedéncia para qualquer limite x, com x > xo €:

A =21-G(x)] (06)

onde,

A" é ataxa de excedéncia para qualquer limite x, com X > Xo;

[1-G(x))] é a probabilidade dos eventos serem maiores que X, sendo X > Xo ;

A €é taxa de excedéncia (numero médio de eventos por ano maiores que um limite
estabelecido) ;

A funcdo de distribuicdo acumulada correspondente a série de maximos anuais, Fa (x), € a
probabilidade que um maximo anual ndo excederd Xx. Para eventos independentes, a
probabilidade de ndo excedéncia de x em um ano é dada pela distribuicao de Poisson:

2]

=

exp(— At) x=0,1,2,3, .. (07)

Para x = 0 (ndo ha excedéncia) e t = 1 ano, temos:

Px = exp (-1) (08)
Fa (X) = exp (-1") (09)
Fa (x) = exp {-A[1-G(x)]} (10)

A equacdo acima representa a relacdo entre a funcao de distribuicdo acumulada para maximos
anuais, Fa (x), a razdo de ocorréncia dos eventos acima do limite estipulado, 4, e a
distribuicdo acumulada da série de duracéo parcial, G(x).

Se a probabilidade de excedéncia anual, [1- Fa (X)], dada por 1/Ta, onde T, € 0 periodo de

retorno anual, e a correspondente probabilidade de excedéncia, [1- G (X)], para um nivel X em
uma série de duracéo parcial é dada por ge, temos:

1-Fa(x)=1-exp (-1q.) (11)

1 1
T_ =1—exp(—_|_—] (12)

a p




onde T, = 1/(Aq.)

T,=— (13)
1
TP

S - ou T = L (14)

A distribuicdo das magnitudes dos eventos maiores que Xo, € usualmente modelada pela
distribuicdo Generalizada de Pareto (GDP), cuja funcdo acumulada € dada por:

G(x)zl—[l— K(X_XO ﬂ; (15)

o
para
K>0, x0<x£xo+g
K
K<0, X,<X<o®
K =0, gerauma distribuicdo exponencial de dois parametros.

Substituindo G(x) na equagdo 10, quando K = 0, obtemos a distribuicdo Generalizada de
Extremos (GEV) para a série de maximos anuais maiores que Xo.

F,(x)=exp —(1—K(X_* DK K=0 (16)

o

Os parametros transformados de & e «" sdo assim definidos:

-K
£=%, Lal-2) (17)
K
a’ =al™ (18)
sendo que a fungdo inversa € igual a:
(F) =+ e 09
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E quando K = 0, teremos a distribuicdo de Gumbel.

F.(x)= exp{— exp{— (%ﬂ } K=0 (20)

com parametro transformado:

E=x, +aln(1) (21)
e funcdo inversa :

x(F, )= %, —a{In[-In(F, )-In(2)]} (22)

Este modelo, chamado Poisson-Pareto, permite a analise de séries de duracdo parcial e a
obtencdo direta dos quantis para periodos de retornos anuais.

A aplicacdo dos modelos de série de duracdo parcial é possivel quando se garante que a taxa
de excedéncia dos eventos, A, segue um modelo poissoniano. Uma das maneiras de se
verificar esta condicdo € através de um teste elaborado por Cunnane (1979), apresentado no
Anexo II.

A estimativa da distribuicdo empirica das series de duracdo parcial é realizada com ordenacgéo
decrescente das séries por duracdo e o calculo da posicdo de plotagem pela formula de
Weibull, ou seja, g, = P(P > p) = m/(N + 1), onde m é nimero de ordem e N o tamanho
de amostra. O tempo de retorno parcial é calculado por T, = 1/(Aq,), onde A € taxa de

excedéncia. E, finalmente, a estimativa do tempo de retorno anual é realizada com a equacéo
13.
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4 — EQUACAO IDF

Apos a andlise de frequéncia, as curvas que representam as relacfes entre a intensidade, a
duracdo e a frequéncia de ocorréncia de precipitacdes intensas podem ser expressas por uma
equacao.

Dentre os diversos trabalhos elaborados para o estabelecimento de equacdes IDF destacam-se
os de Pfafstetter (1957), Occhipinti e Santos (1965) e Wilken (1978). Nos estudos
desenvolvidos no Projeto Atlas Pluviométrico as relagdes IDF realizados com dados
pluviograficos sdo representadas pela equacao:

kKT”
(t+b)

i — (23)

i é a intensidade da precipitacdo em mm/h
T é o tempo de retorno em anos

t é a duracdo da precipitacdo em minutos
k, v, b, ¢ sdo os parametros da equacéo

Os parametros sdo estimados com o algoritmo de gradiente reduzido generalizado (GRG2)
desenvolvido por Lasdon e Waren (1981) para resolver problemas ndo lineares e que esta
disponivel no Microsoft Excel Solver.

A estimativa dos parametros da equacdo com o Solver é realizada de duas maneiras
diferentes. Na primeira se busca a minimizacdo da Raiz do Erro Quadratico Médio (REQM),
ou seja, os valores dos parametros sdo alterados até que se encontre 0 minimo para a fungéo:

. Z(ia _ic)2
REQM = & e (24)

Na segunda, o objetivo € minimizar Desvio Percentual Médio Absoluto (DPMA). O algoritmo
pesquisa o0 conjunto de pardmetros que minimiza a equacao:

Zw.loo
DPMA = 'T (25)

onde, nas duas fungdes objetivo temos:

ia € a intensidade obtida na analise de frequéncia,
ic € a intensidade calculada pela equagéo e

N o tamanho da amostra.

As solucdes encontradas pelo solver utilizando o algoritmo de gradiente reduzido
generalizado (GRG2) sdo sensiveis aos parametros arbitrados inicialmente. Assim, sugere-se
que os parametros iniciais da equacdo IDF para busca da melhor solucdo sejam obtidos da
maneira descrita a seguir.
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Por anamorfose logaritmica temos que a equagdo 23 que representa as relacbes IDF €
transformada em:

logi = log A+ clog(t +b) (26)
onde, A=KT”
a) Estimativa inicial do parametro “b”

Ao se grafar , para cada tempo de retorno, os pares de pontos "(t + b)" versus "i" em papel
bilogaritmico, adotando inicialmente "b" = 0, constata-se um alinhamento dos pontos.
Entretanto, para duragcbes menores 0s pontos apresentam uma curvatura. Assim, procura-se
determinar um valor para "b" que retifica a curva. A determinagdo do parametro "b" é feita
variando-se o seu valor até a linearizacao da curva.

“ ”

b) Estimativa inicial do parémetro “c

A partir da definicdo do parametro "b", € possivel determinar para cada tempo de retorno,
através do método dos minimos quadrados, os valores de "c" e "log A". Adotando a curva de
ajuste como sendo a equacao 26, os valores de "c" e "log A", para cada tempo de retorno, sdo
determinados de maneira que a soma dos quadrados dos desvios entre os valores calculados
de "i" e 0s observados seja a menor possivel. Assim, para

X= iobservado_ icalculado (27)
Temos que,
> %2 = 3 [logi - log A+ clog(t +b)] (28)

Esta equacdo serd um minimo quando as suas derivadas parciais em relacdo a "c" e a "log A"
forem iguais a zero.

2, dXX) @
oc

olog A
Resolvendo as derivadas obtém-se as duas equacgdes normais.
> logi=nlog A—c)_log(t +b) (30)
> [logi.log(t +b)]=log A log(t + b) - c.>"[log(t + b)]* (31)
A resolucéo do sistema de equagdes acima resulta nos seguintes valores para as incognitas:

> logi.> [log(t + b))’ Zlog (t+b)> [logi.log(t +b)]
n.y [log(t +b)]’ [Zlogt+b]

13

log A= (32)




ZZIogt+b > logi —n.Y_ [logi.log(t + b)]
n.> [log(t + b)}’ —[> log(t +b)]’

(33)

onde,

n é igual ao numero de duracgdes adotadas no estudo.

As equacdes 32 e 33 permitem calcular um valor de "log A" e "c"
utilizado na definig&o das curvas IDF.

para cada tempo de retorno

Sugere-se que o valor do parametro "c" da equacgdo IDF seja a média dos valores calculados.

c) Estimativa iniciais dos parametros “k” e

Os parametros k e vy, sdo determinados a partir dos valores de "log T" e os de "log A" obtidos
na andlise anterior.

Como A =KT 7, temos por anamorfose logaritmica que:
logA=logk +ylogT (34)

Adotando esta equacdo como a curva de ajuste e aplicando o0 método dos minimos quadrados
obtém-se:

> (logT)*> log A= > (log AlogT)> log T

n.y (logT)’ (ZlogT)

logk = (39)

~ n> (log AlogT)->"logT.> log A

Y (logT)* - (Y logT )’

y (36)

onde,
n € igual ao nimero de periodos de retorno utilizados na definicdo das curvas IDF.

O parametro vy € estimado diretamente com a equacgéo 36. O parametro k é obtido calculando
o inverso de "log k", o qual é obtido com a equacéo 35.
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4.1 Definicao da Equacao IDF

A avaliacdo do ajuste entre os pontos oriundos da analise de frequéncia e os valores obtidos
pela equacdo definida no estudo pode ser realizado pelo célculo da raiz do erro quadratico
médio (REQM), dos desvios percentuais médios absolutos (DPMA), além da comparagédo
gréfica. Adotar como critério o maximo desvio percentual medio absoluto de 10% entre os
valores gerados com os resultados da anélise de frequéncia e aqueles obtidos com a equacao.

A anélise gréafica permite que se visualize, quando se grafa os valores oriundos da anélise de
frequéncia "versus" os obtidos pela equacédo definida no estudo, o alinhamento dos pontos.
Em uma situacdo ideal, o modelo descrevendo perfeitamente a variagdo da amostra, 0s pontos
representardo uma reta que passa pela origem, com coeficiente angular e coeficiente de
determinagéo iguais a 1.

A andlise de frequéncia de eventos extremos de precipitacdo tem por objetivo permitir a

estimativa da altura de chuva (mm) ou intensidade (mm/h), associados a uma probabilidade
de excedéncia.
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5 — RESUMO ESQUEMATICO DE DEFINICAO DE UMA EQUACAO

IDF

a)

b)

d)

f)

9)

A partir dos pluviogramas da estacdo pluviografica para a qual se deseja definir as
relacbes IDF, selecionar os eventos de chuvas intensas para diversas duracfes
conforme descrito no item 2.

Com os eventos selecionados montar as séries de duragdo parcial ou de méximas
anuais para cada duracdo a fim de efetuar o estudo de frequéncia.

i. Verificar a presenca de valores atipicos (outliers) com o critério do gréafico
Box-Plot (Naghettini e Pinto, 2007, pagina 39) e com o teste de Grubbs e Beck
(Naghettini e Pinto ,2007, pagina 287).

ii. Se for utilizar as séries de duracdo parcial aplicar o teste de Cunnane para
verificar se as excedéncias dos eventos, A, segue um modelo poissoniano.
Adotar o nivel de significancia de 2% a 5%. Ver Anexo II.

Avaliar a independéncia das séries aplicando o teste ndo paramétrico proposto por
Wald e Wolfowitz (1943) para o nivel de significancia de 2% a 5%. Ver Naghettini e
Pinto (2007), pagina 264.

Avaliar a homogeneidade das séries aplicando o teste ndo-paramétrico proposto por
Mann e Whitney (1947) para o nivel de significancia de 2% 5%. Ver Naghettini e
Pinto (2007), pagina 265.

Avaliar a estacionariedade das séries aplicando pelo teste ndo-paramétrico de
Spearman para o nivel de significancia de 2% a 5%. Ver Naghettini e Pinto (2007),
pagina 267.

Estimar a distribuicdo empirica.

i.  No caso de séries de maximos anuais, ordenar de forma decrescente as séries
por duragdo e calcular da posi¢do de plotagem pela formula de Weibull, ou
seja, P(P > p) = m/(N + 1), onde m é nimero de ordem e N o tamanho de
amostra.

ii.  Para as séries de duracdo parcial calcular a posicdo de plotagem pela formula
de Weibull, ou seja, g, = P(P >p) =m/(N + 1), onde m é numero de
ordem e N o tamanho de amostra. O tempo de retorno parcial é calculado
por T, = 1/(4q.), onde A € taxa de excedéncia. A estimativa do tempo de
retorno anual é realizada com a equacgéo 13.

Calcular os momentos-L amostrais das séries por duracao e estimar os parametros das
distribui¢Oes candidatas. Ver Anexo I. As distribuigdes candidatas séo: a Generalizada
de Pareto (3P); a Generalizada de Eventos Extremos (3P); a Generalizada Logistica
(3P); a Gama (2P); a Gumbel (2P) e a Exponencial (2P). Adotando-se as séries de
duracgéo parcial (SDP) as distribui¢Ges candidatas serdo as mesmas, desde que as taxas
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de excedéncia anual de eventos sejam oriundas de processo Poissoniano. Ver o item
3.2.2.

h) Escolher a distribuicdo candidata tedrica que melhor adere a curva da distribuicdo

empirica. Para tanto, aplicar, a um nivel de significancia de 2% a 5%, os testes de
aderéncia do Qui-Quadrado, de Kolmogorov-Smirnov e de Anderson-Darling. Ver
Naghettini e Pinto (2007), paginas de 271 a 280. Também analisar o ajuste visual da
aderéncia entre as distribuicfes empiricas e tedricas em um grafico de probabilidade
de Gumbel.

i) Utilizando a distribuicdo tedrica selecionada no item anterior, definir, para cada

duragéo, os quantis associados aos diferentes tempos de retorno. Por exemplo,

Tr DURACAO
(anos) 5 min 10 min 15 min 12 Horas
2 Is-2 l10-2 l15-2 l12n-2
5 Is-5 l10-5 l15-5 l12n-5
10 I5-10 l10-10 l15-10 l12n-10
20 I5-20 l10-20 l15-20 l12n-20
25 I5-25 l10-25 l15-25 l12n-25
50 Is-50 l10-50 l15-50 l12n-50
100 I5-100 110-100 115-100 l12n-100

O maior tempo de retorno indicado para estimar um quantil € no méaximo igual a 3.N,
onde N é o tamanho da amostra. Entretanto, o executor pode adotar o maior tempo de
retorno superior a 3.N, desde que justifique a escolha.

Intensidade (mm/h)

1000

Tempo de
Retorno
(Anos)

100
—75
—50
—45
—40
35
—30
—25
—20
—15
—10

100 -

10 -

0.1 1 10
Duracgdo (Horas)

Figura 2 — Exemplo de curvas IDF
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J) Com os quantis associados a varios tempos de retorno calcular as diferencas entre as
alturas de precipitagdes de diferentes duragdes para verificar possiveis incoeréncias
nas intensidades de duracdes sequentes.

k) Com os quantis associados a varios tempos de retorno calcular as relagfes entre as
alturas de precipitacGes de diferentes duracdes.

(Pd1/Pd2): 5 Minutos/10 Minutos; 10 Minutos/15 Minutos; 15 Minutos/30
Minutos; 30 Minutos/45 Minutos; 45 Minutos/1 Hora : 1 Hora/2 Horas; 2
Horas/3 Horas; 3 Horas/4 Horas; 4 Horas/8 Horas; 8 Horas/14 Horas; 14
Horas/20 Horas; 20 Horas/24 Horas.

(Pd/P1hora): 5 Minutos/1 Hora; 10 Minutos/1 Hora; 15 Minutos/1 Hora; 30
Minutos/1 Hora; 45 Minutos/1 Hora

(Pd/P24horas): 1 Hora/24 Horas; 2 Horas/24 Horas; 3 Horas/24 Horas; 4
Horas/24 Horas; 8 Horas/24 Horas; 14 Horas/24 Horas; 20 Horas/24 Horas.

[) A partir das curvas geradas com a analise de frequéncia é possivel definir uma ou mais
equacOes que representem as relacdes Intensidade-Duragdo-Frequéncia. Para tanto,
calcular os pardmetros da equagao 23.

Primeiramente estimar os parametros iniciais da equacdo 23. Ver item 4.
Executar o Solver, iniciando com o conjunto de parametros obtidos no item i,
para encontrar 0s conjuntos de parametros que minimizam as fungdes objetivo
REQM e DPMA. Ver item 4.

Selecionar o conjunto de parametros mais adequado. Ver item 4.1.
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6 — DEFINICAO DAS EQUACOES IDF A PARTIR DA DESAGRECAO
DAS CUVAS DIARIAS

Muitas localidades dispbem apenas de pluviometros, que sdo aparelhos acumuladores de
chuva. De uma forma geral, os dados obtidos com os pluviémetros referem-se a altura diaria
de chuva, ou seja, realiza-se somente uma leitura diaria em horério fixo, por exemplo as 07
horas da manha como nas estacdes da Agéncia Nacional de Aguas. A leitura diaria representa
a precipitacdo acumulada em 24 horas nédo se importando com a duragdo da chuva ocorrida.

Assim, como ndo ha o registro continuo da chuva nos pluviogramas ou nos arquivos dos
pluvidmetros automaticos, ndo é possivel medir a duracdo das chuvas ocorridas. Nesta
situacdo, as relagdes intensidade-duracdo-frequéncia podem ser estabelecidas por um método
de calculo denominado desagregacdo de chuvas. O método consiste basicamente na
estimativa da das alturas de chuvas de duracgdes inferiores a 24 horas utilizando os dados de
precipitacOes diarias.

No projeto Atlas Pluviométrico as etapas metodoldgicas para definicdo das relacdes IDF a
partir de dados de altura didria maxima por ano hidrolégico sdo as seguintes:

a) Organizacdo da série de precipitacdo diaria maxima por ano hidrolégico.

b) Andlise de frequéncia da série de precipitacdo diaria maxima por ano hidroldgico.

c) Desagregacdo das precipitacbes diarias associadas a diferentes tempos de retorno.
Inicialmente, por meio de uma funcdo linear, transformam-se as precipitaces diarias
em chuvas de 24 horas. Em seguida, as precipitacdes de 24 horas sdo desagregadas em
alturas de chuva de menor duracgéo.

d) Definicdo dos parametros da equacdo que representa as relacdes IDF estabelecidas
com a desagregacéo de chuvas.

6.1 — Organizacao das seéries de precipitagdo maxima por ano hidrolégico (AH)

Esta etapa refere-se a realizacdo da consisténcia da série de precipitacdes diarias da localidade
aplicando a metodologia descrita por Brasil (1995). Apos a consisténcia dos dados diarios é
realizada a separacdo da altura didria maxima por ano hidrol6gico para montagem da série
historica.

6.2 - Analise de frequéncia das séries de precipitacdo diaria maxima por AH

A andlise de frequéncia deve ser realizada baseando-se nas descricGes apresentadas no
capitulo 8 de Naghettini e Pinto (2007), da pagina 295 a 351. Resumidamente as etapas sao as
seguintes:

a) Verificar a presenca de valores atipicos (outliers) com o critério do grafico Box-Plot
(Naghettini e Pinto, 2007, pagina 39) e com o teste de Grubbs e Beck (Naghettini e
Pinto ,2007, pagina 287).

b) Avaliar a independéncia das séries aplicando o teste ndo paramétrico proposto por
Wald e Wolfowitz (1943) para o nivel de significancia de 2% a 5%. Ver Naghettini e
Pinto (2007), pagina 264.
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c) Avaliar a homogeneidade das séries aplicando o teste ndo-paramétrico proposto por
Mann e Whitney (1947) para o nivel de significancia de 2% a 5%. Ver Naghettini e
Pinto (2007), pagina 265.

d) Awvaliar a estacionaridade das séries aplicando pelo teste ndo-paramétrico de Spearman
para o nivel de significancia de 2% a 5%. Ver Naghettini e Pinto (2007), pagina 267.

e) Estimar a distribuicdo empirica. Ordenar de forma decrescente a série e calcular da
posicdo de plotagem pela férmula de Weibull, ou seja, P(P > p) = m/(N + 1), onde
m € namero de ordem e N o tamanho de amostra.

f) Calcular os momentos-L amostrais das séries por duracdo e estimar os parametros das
distribui¢Ges candidatas. Ver Anexo I. As distribuigdes candidatas sdo: a Generalizada
de Pareto (3P); a Generalizada de Eventos Extremos (3P); a Generalizada Logistica
(3P); a Gama (2P); a Gumbel (2P) e a Exponencial (2P).

g) Escolher a distribuicdo candidata tedrica que melhor adere a curva da distribuicdo
empirica. Para tanto aplicar, a um nivel de significancia de 2% a 5%, os testes de
aderéncia do Qui-Quadrado, de Kolmogorov-Smirnov e de Anderson-Darling. Ver
Naghettini e Pinto (2007), paginas de 271 a 280. Também analisar o ajuste visual da
aderéncia entre as distribuicfes empiricas e tedricas em um grafico de probabilidade
de Gumbel.

h) Utilizando a distribuicdo tedrica selecionada no item anterior, definir os quantis
associados aos diferentes tempos de retorno. O maior tempo de retorno utilizado para
estimar um quantil serd no maximo igual a 100 anos.

6.3 — Desagregacao das precipitacdes diarias.

A desagregacdo é realizada em duas etapas. Inicialmente, por meio de uma funcdo linear,
transformam-se as precipitacdes diarias em chuvas de 24 horas. Em seguida, as precipitacdes
de 24 horas sdo desagregadas em alturas de chuva de menor duragdo. No projeto Atlas
Pluviométrico, as relagdes entre as alturas de chuva de diferentes duracGes que serdo
utilizadas dependerdo das informacdes disponiveis proximas a localidade sem registro
continuo das precipitagdes. Assim serd possivel utilizar as relagdes entre as alturas de chuva
de diferentes duragdes oriundas de trabalhos desenvolvidos por outras instituicdes ou
pesquisadores. Exemplos de trabalhos que podem fornecer essas relagdes sdo os proprios
estudos do Atlas Pluviométrico, Pfafstetter (1957), Martinez e Magni (1999), Taborga (1974),
Back (2002) e Fendrich (1992) entre outros.

6.4 — Equacéo das relagcbes IDF obtidas com a desagregacéo das chuvas diarias

As curvas que representam as relagdes IDF obtidas a partir da desagregacao das precipitagdes
diarias méaximas por ano hidrolégico serdo expressas por uma equacao do seguinte tipo:

P = (A.Ln(T) + B).Ln(t + (¢/60)) + (C.Ln(T) + D) (37)

I =

P
. (38)
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Onde,

P é altura de precipitacdo em mm

i é a intensidade da precipitacdo em mm/h

T é o tempo de retorno em anos

t é a duracdo da precipitacdo em horas

A, B, Ce D sdo os parametros da equacao

a € um parametro de correcdo da duragcdo, em minutos.

A definicdo desse tipo de equacéo foi baseada na experiéncia e foi inicialmente proposta pelo
Pesquisador em Geociéncias da CPRM, o Eng. Jose Alexandre Moreira Farias. As
observagdes iniciais mostraram que, fixando o tempo de retorno, T, a altura de chuva P varia
linearmente com Ln(t + (a/60)). Este comportamento esté ilustrado na Figura 3. Assim, o
pardmetro « é aquele lineariza o gréfico Ln(t + (a/60)) x P, o qual pode ser obtido por
tentativa e erro.

Como, para um determinado valor de tempo de retorno, T, a relacdo entre a altura de
precipitacdo e o logaritmo da duracao € linear, temos:

P=].In(t+ (a/60)) + K (39)

Onde

P é altura de precipitacdo, em mm, associada a um tempo de retorno T
t é a duracdo da precipitacdo em horas

a € um parametro de corre¢do da duragdo, em minutos

J e K sdo os coeficientes da regressao linear entre P e Ln(t + (a/60)).

T5anos T 25 anos T 100 anos

0 _80 __100 :
E P =J. Ln(Duragio + alfa/60) + K /./0 Eso P =J. Ln(Duracio + alfa/60) + K ) g 75 P=J. Ln(DUfﬂcaD*EW}HK/A/‘
3 40 / '§ e
% P g40 S 50 &
B2 — s , £ .
g - g 20 S 25 &
a (-9 E

0 0 0
0.1 1 0.1 1 0.1 1
[Duragao + alfa/60] (Horas) [Duracédo + alfa/60] (Horas) [Durago + alfa/60] (Horas)

Figura 03 — Variago da altura de chuva, P, com Ln(t + («/60))

Assim, para cada tempo de retorno, T, temos o0s pares de coeficientes da regressao linear, J e
K. Ora, na tentativa de se estabelecer uma relacdo entre os coeficientes, J e K, com o tempo
de retorno, T, observou-se que ambos apresentam uma relacdo linear com o logaritmo de T.
Este comportamento esté apresentado na Figura 4.
As equac0es para estimativa de J e K séo:

J=A.Ln(T) +B (40)

K=C.Ln(T)+D (41)
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Onde,
J e K sdo estimativas dos coeficientes da regressdo linear entre Ln(¢t + («/60)) e P paraum

determinado tempo de retorno, T.
T é o tempo de retorno em anos,
A, B, C e D sdo os coeficientes das regressoes lineares.

Regressdo Ln (T) x J Regressao Ln(T) x K

40 100
80

30 _

J=ALn(T) + B 6 K=C.n(T) + D
- 20 >
40
10 20
0 0
1 10 100 1 10 100
T (Anos) T (Anos)

Figura 04 — Variacdo dos coeficientes J e K com Ln(T)

Dessa forma, dado o tempo de retorno, T, estimam-se os coeficientes J e K com as equacdes
40 e 41. Estes coeficientes permitem o célculo da altura de chuva em funcdo da duracdo por
meio da equagdo, P = J. Ln(t + (a/60)) + K. A equacdo 37 sintetiza os passos de célculo
descritos neste paragrafo, ou seja, substitui-se J e K na equacdo 39 pelas expressdes 40 e 41.
Obviamente, para calcular a intensidade da chuva associada a um tempo de retorno, T, basta
dividir a altura de chuva estimada com a equacao 37 pela sua duracao.

Resumidamente as etapas para estimativa dos parametros da equacéo 37 sdo os seguintes:

1) Para cada tempo de retorno, grafar os pares de pontos Ln(t+ (a/60)) e P.
Inicialmente admita « igual a zero. Em seguida variar o valor de « até encontrar a
melhor linearizacdo dos gréaficos. Ressalva-se que serd& 0 mesmo «para todos 0s
tempos de retorno.

2) Em cada grafico com os pares de pontos Ln(t + (¢/60)) e P, fazer uma regressao
linear de forma a se estimar os coeficientes J e K da equacdo 39. Dessa maneira
teremos um par de coeficientes J e K para cada tempo de retorno.

3) Grafar os pares de pontos Ln(T) e J. Verificar os alinhamento desses pontos e fazer a
regressdo linear para estimar os parametros A e B das equacdes 40 e 37.

4) Grafar os pares de pontos Ln(T) e K. Verificar os alinhamento desses pontos e fazer a
regressdo linear para estimar os parametros C e D das equagdes 41 e 37.

Na verificagdo dos parametros adotar o critério de atender a um maximo desvio percentual
médio absoluto de 10% entre os valores gerados com os resultados da anéalise de frequéncia e
aqueles obtidos com a equacéo.

No Projeto Altas Pluviométrico sdo ajustadas duas equag¢fes. Temos uma equagdo com um
conjunto de pardmetros estimados para as duragdes de 5 minutos a 1 hora, inclusive. E, a
outra equacao terd os parametros definidos para duracdes superiores a 1 hora e menores ou
iguais a 24 horas. Em algumas situacfes, quando se verificar um bom ajuste em todas as
duragdes, pode se utilizar somente uma equacéo para representar as relagdes IDF.
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7 — EQUACOES INTENSIDADE-DURACAO-FREQUENCIA DE 2022

A metodologia descrita anteriormente foi aplicada na definicdo de 48 equacdes IDF para
municipios dos estados do Acre, Amapa, Bahia, Ceara, Distrito Federal, Minas Gerais, Mato
grosso do Sul, Para, Pernambuco, Piaui, Rio Grande do Sul, Santa Catarina, Sdo Paulo e
Tocantins. Sendo 32 (trinta e duas) equacdes definidas aplicando a metodologia de
desagregacdo de precipitacGes diaria, 5 (cinco) a partir de dados pluviogréaficos e 11 (onze)
relatorios a partir de equacdes definidas previamente.

Na definicdo das relacdes IDF foram priorizados os municipios onde sdo mapeadas as areas
suscetiveis a movimentos de massa e enchentes ou inseridos em sub-bacias monitoradas
pelos Sistemas de Alerta Hidroldgico e projetos executados pelo Servico Geoldgico do Brasil
— CPRM.

Por isso o maior numero de equacdes IDF estabelecidas a partir dos dados diarios, pois, a
maioria dos municipios ndo possui estacBes equipadas com pluviografos ou estacdes
automaticas.

Para cada municipio foi publicado um estudo apresentando os dados utilizados e a equacéo
definida. Os relatérios dos estudos foram armazenados no RIGEO da CPRM. O Quadro 03
apresenta a lista de municipios para os quais foram definidas as relagdes IDF e os links de
acesso aos relatérios no RIGEO da CPRM.
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N | UF | Municipio Executor UR Metodologia Link ao RIGEO
Catharina dos
1 | AC | BRASILEIA Prazeres Campos de | SUREG-BE | Desagregagdo | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23216
Farias
Catharina dos
2 | AC ESEZEIRO bo Prazeres Campos de SUREG-BE | Desagregagdo | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23219
Farias
FERREIRA Catharina dos
3 | AP GOMES Prazeres Campos de | SUREG-BE | Desagregagdo | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23220
Farias
Catharina dos
4 | AP PEDRA BRANCA Prazeres Campos de SUREG-BE | Desagregacdo | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23221
DO AMAPARI .
Farias
5 | BA | CAIRU Karine Pickbrenner | SUREG-PA | Desagregacdo | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23389
6 | BA | ITAMARAJU Karine Pickbrenner SUREG-PA Pr https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23222
— Ribei
7 | CE | MARANGUAPE Eﬂrzza”e beirode | ¢\ \0rG-RE | Desagregacio | https:/rigeo.cprm gov.br/handle/doc/23225
< Cristiane Ribeiro de - .
8 | CE | PALMACIA Melo SUREG-RE | Desagregacdo | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23226
9 | DF | BRASILIA Sj;f;lﬁzltlg Merces SUREG-SA | Desagregacdo | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23227
Icélio Mercé
10 | MG | BICAS Sj:ltzﬁztls erees SUREG-SA | Desagregacio | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23224
11 | MG | BRUMADINHO Eibnetromse deAndrade | e n Relatério | https://rigeo.corm.gov.br/handle/doc/23239
12 | MG | GUARARA Karine Pickbrenner SUREG-PA | Desagregacdo | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23231
Icélio Mercé
13 | MG | LAVRAS Sjrtzﬁitlg erces SUREG-SA | Desagregacio | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23232
14 | MG | LUISBURGO Sj;ﬁ:ﬁzltlg Merces SUREG-SA | Desagregacdo | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23233
. E 8 A
15 | MG | MARIO CAMPOS Pibnetgjose deAndrade | hen Relatério | https://rigeo.corm.gov.br/handle/doc/23238
PEDRO Eber José de Andrade - .
16 | MG LEOPOLDO Pinto DEHID Relatério https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23388
SAO JOAO DO Osvalcélio Mercés - )
17 | MG MANHUACU Furtunato SUREG-SA Relatdrio https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23234
Eber José de Andrade L .
18 | MG | SARZEDO Pinto DEHID Relatério https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23240
£ ,
19 | MG | SERRO P:)niLJose de Andrade DEHID Desagregacao | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23387
20 | MS | CAMPO GRANDE Adriana Burin SUREG-PA | Desagregacdo | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23241
Weschenfelder
RIBAS DO RIO Adriana Burin .
21| MS PARDO Weschenfelder SUREG-PA Pr https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23329
CANAA DOS Catharina dos i .
22| PA CARAJAS Prazeres Campos de | SUREG-BE | Desagregacdo | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23242
Farias
Catharina dos
23| PA | CASTANHAL Prazeres Campos de | SUREG-BE | Desagregacdo | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23243
Farias
Catharina dos
24 | PA | PARAUAPEBAS Prazeres Campos de | SUREG-BE | Desagregagdo | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23244
Farias
25| PA | TUCUMA Karine Pickbrenner SUREG-PA Pr https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23245

Quadro 03 — Municipios com relagdes IDF definidas.
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N | UF | Municipio Executor UR Metodologia Link ao RIGEO
26 | PE | CALCADO gzsl\tl:zroe Ribeiro SUREG-RE Relatério https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23246
27 | PE | JUCATI EZS’\;ZT: Ribeiro SUREG-RE | Desagregacdo | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23256
28 | PE | JUPI 225&'2?5 RIBEINO | SUREG-RE | Relatério | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23247
29 | PE | LAJEDO SZS;/:ZT:RlbeWO SUREG-RE | Desagregacdo | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23248
30| PI | ALTOS EQS&:ZT:Rlbe"O SUREG-RE | Desagregagdo | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23249
31| RS | CACHOEIRINHA Adriana Burin SUREG-PA | Desagregacdo | https://rigeo.corm.gov.br/handle/doc/23250
Weschenfelder
32 | RS | GRAVATA Adriana Burin SUREG-PA Pr https://rigeo.corm.gov.br/handle/doc/23252
Weschenfelder
Kari L. .
33| sC | CAMPOBELODOSUL | -2r"® SUREG-PA | Relatério | https://rigeo.corm.gov.br/handle/doc/23253
Pickbrenner
34 | SC | LAURO MULLER Karine SUREG-PA | Relatério | https://rigeo.corm.gov.br/handle/doc/23254
Pickbrenner
35 | SC | ORLEANS K:c1r|ne SUREG-PA | Desagregagdo | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23255
Pickbrenner
. | Rodri
36 | SP | ALTINOPOLIS E::;ZZOI?drlgues SUREG-SP | Desagregacdo | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23257
Osvalcélio
37 | SP | CRISTAIS PAULISTA Mercés SUREG-SA | Desagregacdo | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23328
Furtunato
Adri Buri
38 | SP | IGARAPAVA driana Burin SUREG-PA | Desagregacdo | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23258
Weschenfelder
39| SP | JERIQUARA Adriana Burin SUREG-PA | Desagregagdo | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23259
Weschenfelder
40 | SP |JuQUIA g:tx:zr;c}:?drlgues SUREG-SP | Desagregac¢do | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23260
| Rodri
41| SP | MIRACATU g:::zr;mci)drlgues SUREG-SP | Desagregacdo | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23261
42 | s | RIBEIRAO BONITO Karine SUREG-PA | Relatério | https://rigeo.corm.gov.br/handle/doc/23262
Pickbrenner
SANTO ANTONIO DA | Caluan Rodrigues x e
43| SP ALEGRIA Capozzoli SUREG-SP | Desagregacdo | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23265
Kari
44| SP | TRABIJU .arlne SUREG-PA | Desagregacdo | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23266
Pickbrenner
ALIANCA DO Karine .. e
45| TO TOCANTINS Pickbrenner SUREG-PA Relatdrio https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23267
46 | TO | Alvorada Adriana Burin SUREG-PA Pr https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23228
Weschenfelder
FORMOSO DO Adriana Burin - .
47| TO ARAGUAIA Weschenfelder SUREG-PA | Desagregacdo | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23229
48 | TO | GURUPI Karine SUREG-PA | Desagregagdo | https://rigeo.cprm.gov.br/handle/doc/23230

Pickbrenner

Quadro 03 - Continuagdo — Municipios com relac6es IDF definidas.
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ANEXO |

Momentos-L

Distribuicdes de Frequéncia
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MOMENTOS-L

Os momentos-L foram apresentados por Hosking (1986) como sendo combinagOes
lineares dos momentos ponderados por probabilidade de uma variavel aleatéria X, ou

simplesmente MPP's. Esses momentos foram definidos por Grenwood e al. (1979) como:
Mp,r,s = E{X p[Fx(X)]r[l_ FX(X)]S} (1)
Os MPP’s ar = M 10r € Br = M 1,0 representam casos especiais de relevancia particular
para a inferéncia estatistica. Com efeito, considerando-se uma distribuicdo cuja funcdo de

quantis seja dada por x(p), apds algumas consideracdes pode-se expressar ar € Br da seguinte

forma:
ar= [x(p)(L-p)dp , PBr=[x(p)pdp 2)

Comparando as equacOes acima com a definicdo de momentos convencionais,

1

ou seja E(Xr)z I[x(p)] "dp, observa-se que esses implicam em poténcias sucessivamente
0

crescentes da funcdo de quantis x(p), enquanto que or e Pr implicam em poténcias
sucessivamente crescentes de p ou (1-p), dessa forma, os MPP’s ar e Br podem ser vistos como
integrais de x(p), ponderadas pelos polinémios p"ou (1-p)".

Diversos autores utilizaram os MPP’s o € Br cOmo base para a estimagdo de parametros
de distribuicdes de probabilidades. Hosking & Wallis (1997) ponderam, entretanto, que o € PBr
sdo de interpretacdo dificil, em termos das medidas de escala e forma de uma distribui¢do de
probabilidades, e sugerem, para esse efeito, certas combinacdes lineares de or e Br. Ainda
segundo Hosking & Wallis (1997), essas combinagdes advém da ponderacdo das integrais de
x(p) por um conjunto de polindmios ortogonais, denotados por Py (p), r = 0,1,2,..., definidos
pelas seguintes condigdes:

(i) Pr (p) € um polindmio de grau r em p.
i) Pr(1),=1

1
(iii) I p, (p)P,(p)dp =0,parar = s (condigao de ortogonalidade)
0

Essas condicGes definem os polindmios de Legendre, devidamente modificados para a
condicéo de ortogonalidade no intervalo 0 <p <1endo-1<p <1, comoem sua formulacdo

original. Formalmente, esses polinémios séo dados por
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P (p) =2 I pP" @
k=0
* k _\rk I
onde I, = (1) T :M
’ k\ k (kD2 (r—k)!
De posse das defini¢Ges acima, os momentos-L de uma variavel aleatéria X podem ser

agora conceituados como sendo as quantidades

1
A, = [x(p)P.4(p)dp @)
0
Em termos dos MPP’s, os momentos-L sdo dados por
Ara= (_1)r2|:,k o = ZI:,k B (5)
k=0 k=0
Os primeiros quatro momentos-L sdo, portanto,
A1 = oo = Bo (Média ou momento-L de posicao) (6)
A2 = oo — 201 = 231 — Bo (Momento-L de escala) @)
A3 = oo — 60 + 602 = 6B2 - 6B1 + Po (8)
Aa =00 — 1201 + 3002 — 2003 = 20B3 — 30B2+ 1231 — Po 9)

Em termos de medidas de forma das distribuicdes, torna-se mais conveniente que 0s
momentos-L sejam expressos em quantidades adimensionais. Essas sdo representadas pelos

quocientes de momentos-L, dados por

T =20 r=34,. (10)

Dessa forma, 13 e t4 sdo, respectivamente, as medidas de assimetria e curtose,
independentes da escala da distribuicdo de probabilidades. Pode-se definir, também em termos
de momentos-L, uma medida analoga ao coeficiente de variacéo, qual seja

L-CVeor=lz (11)
7\‘1
A estimagdo dos MPP’s e momentos-L, a partir de uma amostra finita de tamanho n,
inicia-se com a ordenacdo de seus elementos constituintes em ordem crescente, ou seja
X1:n < X2n < ... < X n:n. Um estimador ndo-enviesado, ou ndo tendencioso, do MPP 3, pode ser

escrito como

b :ﬁ 1 Zn: (J _1)(j _2)(J —I’) X (12)

n5(-1n-2).(n-r)""

r r
Dessa forma, os estimadores de B, r < 2, sdo dados por
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13
b0 = Hzxj:n (13)

_13-(i-9)
bl_ n = (n—l) Xj:n (14)
p, =23 (i-i-2), (15)

n<(h-1n-2) "
Analogamente as equacdes (6) a (9), os estimadores ndo-enviesados de A, Sdo 0S

momentos-L amostrais, esses definidos pelas seguintes expressoes:

¢, =b, (16)

0, =2b —h, 17)

¢, =6b, —6b, +b, (18)

¢, =20b, —30b, +12b, — b (19)

Cea=>lub; r=01..,n-1 (20)
k=0

Na equagcdo (20), os coeficientes I, sdo definidos tal como na equagéo (3). Da mesma

forma, os quocientes de momentos-L amostrais sdo dados por
t,=—";r=>3 (21)
KZ
enguanto o L-CV amostral calcula-se através de
62

t=-2
El

(22)

Os estimadores de T, fornecidos pelas equacdes (21) e (22), sdo muito pouco enviesados

quando calculados para amostras de tamanho moderado a grande.
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DISTRIBUICAO GENERALIZADA DE PARETO - GP

e Funcdo Densidade de Probabilidade

fx(x)=§(1__’f(xa—§)jk_l; k=0 fx(x)zéem(——(x;é)) ; k=0

a = parametro de escala k = parametro de forma. & = limite inferior
Limites:
gsxg% k>0 E<x<w ; k<0

e Funcdo Acumulada de Probabilidades
1
— K
F(x):l{l—K(x—f} K %0

F(x)=1exp[)((17j K=0

e Inversa da funcdo acumulada

§+%[1—(1—F)k] , k=0
x(F)=
E—aln@l-F) ; k=0
¢ Momentos-L
S T B (R PR
B a(1-k) P a(l-k)2-k)
= MK 2+ K) 3 K)] = T2+ K)a+K)]
_(1=K) _(1-k)2-k)
731k T Bk 41kK)

e Estimativa dos parametros pelos momentos-L
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DISTRIBUICAO GENERALIZADA DE EVENTOS EXTREMOS (GEV)

e Funcdo Densidade de Probabilidade

K = Pardmetro de Forma = Pardmetro de Escala & = Parametro de Posicdo
1
i (9=~ ep[-1-K)y-ep-y)]
X=¢
(04

ParaK =0, temos y= , que a reduz a funcdo de densidade da distribuicdo de Gumbel.

E quando K=0, y :_%m{l_ﬂ}
o

Os limites da funcéo séo:

Para K < 0: §+%sx300 paraK=0: —oo<x<oo € paraK>O0: —oo<XS§+%

e Funcdo Acumulada de Probabilidades

F(x)= exp{_ {1_ K(Xa_ 5):|1/K}

e Inversa da funcdo acumulada

E—an[-In(F) K =0
{§+—{1 [ In(F ) K =

¢ Momentos —L
11=§+%[1—r(1+1<)] /12:%[(1—2"“)F(1+K)] ﬂg:%[(1—3,2‘”+2,3‘K)F(1+K)]

Iy = [(1—6,2”(+10,3”()F(1+K)]
201-3+) ; 5(1—4)-10(—-3* )+ 6{1—2")

T2r) T T 1-27)

Onde I' () é afungdo gama.

e Estimacdo dos pardmetros pelos momentos-L

K =7,8590C + 2,9554c> a= K4, E=1 —%[1—r[1+ Kﬂ
K

(-2~ )r(1+ Kj

_ 2,  In@2)_(@s-4) In)
Z+3%, In@B) (38,-4,) In@)
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DISTRIBUICAO GENERALIZADA LOGISTICA

e Funcdo Densidade de Probabilidade

( —_
a~le~@-©y - {I —k™! [ ( af)

fx(x) = (1+e 2’

(x—f)

Pardmetros: & é o parametro de posicdo; a é o parametro de escala e k o parametro de forma.
Limites:

sek>0;,oo<xsf+% sek<0;f+%§x<oo sek=0; w<x<o

e Funcdo Acumulada de Probabilidades

F(x) =

1
—e)

e Inversa da funcdo acumulada

( a-ny*
x(F=! €+a{ [kF]} k+0
Itf—aL [( —F) k=0

e Momentos-L

Lo+ (1 T ) _ akm _— _ (1 +5k%)
1=¢ta k  sen(km) 27 sen(km) ts = te = 6
Os momentos-L séo definidos para —1 <k <1
e Estimativa de parametros pelos momentos-L
N A k . 1
R= -1, g = Jzsen(kn) E=/11—&(:—LA>
km k  sen(km)
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DISTRIBUICAO DE GUMBEL

e Funcdo Densidade de Probabilidade

Fy (%) =$exp{—%§—e><p[—x—_§ﬂ

(24

a = Parametro de escala & = Parametro de posicéao

Limites: —c0o < x < o0

Funcdo Acumulada de Probabilidades

Fy (x) = exp{— exp(— X%fﬂ

Inversa da funcdo acumulada

x =& —aln[-In(F(x))]

Momentos L

L=Evay, A =aln(2) A =a[2In(3)-3In(2)] 4, =«a[5In(4)-10In(3)+6In(2)]
r,=01699 7, =0,1504

Estimativa dos parametros pelos momentos-L

In(2) v

Onde I, e I2 sdo os momentos-L amostrais e ye = 0,5572157 é a constante de Euler.
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DISTRIBUICAO EXPONENCIAL

e Funcdo Densidade de Probabilidade

1 1
fx(x) = = €xp [_E(x - f)]
Parametros: a é o parametro de escala e ¢ o limite inferior

Limites: § < x < o0

Funcdo Acumulada de Probabilidades

FO) =1-exp[~> (x|

e Inversa da funcdo acumulada

x(F)=¢—aln(1—F)

e Momentos-L

a 1
M=¢+ta /12=E 3=3 Ty =
e Estimativa de parametros pelos momentos-L
@ =2l E=lL-a
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DISTRIBUICAO GAMA

e Funcdo Densidade de Probabilidade

(5)" exn(-3)

fx(x) = or(n)

parax,0en >0

Pardmetros: 0 é o parametro de escala e n o parametro de forma

e Funcdo Acumulada de Probabilidades

F(x) = j‘ —(g)n_l - (_ g) d
0

or(n)

A integral acima ndo pode ser resolvida analiticamente. Ver Naghettini e Pinto (2007), pagina
148 e o0 exemplo 5.6 na pagina 150.

e Inversa da funcdo acumulada

A inversa pode ser calculada com a funcdo INV.GAMA do Excel.

e Estimativa de parametros pelos momentos-L
A estimativa de 7j é a solucdo da equac&o:

L Vr 'n+1)

D)
Il
3)',_\\'
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ANEXO I
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TESTE PARA VERIFICACAO DO MODELO DE POISSON

O teste apropriado para se averiguar a veracidade da hipotese de Poisson foi primeiramente
formulado por Cunnane (1979) e baseia-se na aproximacao da distribuicdo de Poisson pela
distribuicdo Normal. Considera-se que o nimero de excedéncias que ocorrem no ano Kk,

denotado por my, segue uma distribuicdo Normal com média v e desvio padrdo v. Nessas

condigdes, pode-se afirmar que a estatistica

7=;(mkvaj (1)

segue uma distribui¢do do Qui-Quadrado com (N-1) graus de liberdade (7), onde N indica o

nimero de anos de registros. Esse teste € considerado valido para os valores de v
correntemente empregados e para tamanhos de amostra superiores a cinco. Deste modo, a
hipotese de que as ocorréncias sdo oriundas de um evento poissoniano € rejeitada, para um

nivel de significancia « , se:

7/:

Nm o -v)
( j > Zlfa,ry (2)
K=

v
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O SERVIGO GEOLOGICO DO BRASIL - CPRM E OS OBJETIVOS
PARA O DESENVOLVIMENTO SUSTENTAVEL - ODS

Em setembro de 2015 lideres mundiais reuniram-se na sede da ONU, em Nova York,
e formularam um conjunto de objetivos e metas universais com intuito de garantir
o desenvolvimento sustentavel nas dimensdes econbmica, social e ambiental.
Esta acao resultou na Agenda 2030, a qual contém um conjunto de 77 Objetivos de
Desenvolvimento Sustentavel - ODS.

A Agenda 2030 € um plano de acédo para as pessoas, para o planeta e para a
prosperidade. Busca fortalecer a paz universal, e considera que a erradicacao da
pobreza em todas as suas formas e dimensdes é o maior desafio global, e um
requisito indispensavel para o desenvolvimento sustentavel.

Os 17 ODS incluem uma ambiciosa lista 169 metas para todos os paises e todas as
partes interessadas, atuando em parceria colaborativa, a serem cumpridas até 2030.

1 Gmoso ERRADICAGAO DA POBREZA: Acabar n ENERGIA LIMPA E ACESSIVEL: 13 tooonmas AGAO CONTRA A MUDANGA GLOBAL
= B com a pobreza em todas as suas formas, Assegurar 0 acesso confiavel, sustentavel, DOCINA DO CLIMA: Tomar medidas urgentes para
Wy i" em todos os lugares. ) moderno e a prego acessivel a energia @ combater amudanga do clima e seus impactos.
para todos.
0 e FOME ZERO E AGRICULTURA § Junumiczn TRABALHO DECENTE E CRESCIMENTO 14 24 VIDA NA AGUA: Conservagéo e uso
OGS SUSTENTAVEL: Acabar com a fome, o ECONOMICO: Promover o crescimento - sustentével dos oceanos, mares e dos
alcangar a seguranca alimentar e melhoria ' econdmico sustentado, inclusivo e sustentéavel, S recursos marinhos, para o desenvolvimento
W nutrigao e promover a agricultura (1 emprego pleno e produtivo e trabalho decente ) Bl < centavel
sustentavel. para todos.
* I % 2 VIDA TERRESTRE: Proteger, recuperar
3 Wi SAUPE £ BEM-ESTAR' Pedinr () INDUSTRIA, INOVACAO E 15 fiks & promover o uso sustentével dos ecossistemas
Sadasudoyele ool oben : INFRAESTRUTURA: Consfruir infraestruturas U SO terrestres, gerir de forma sustentavel as florestas,
—'\/\/\9 estar para todos, em todas s idades. & resilientes, promover a industrializagéo inclusiva  [ESRTEMBRR o ater a desertificaio, deter e reverter
e sustentavel e fomentar a inovagéo. adegradacio da terra e deter a perda
de biodiversidade.
TR e v o o gesor, |GG EDUSAO DAS DESIGUALDADES:
i Ga! o 9 ) Reduzir a desigualdade dentro dos paises e PAZ, JUSTICAE INSTITUICOES
I!ﬂ l e promover oportunidades de aprendizagem ao ( W e cles. EFICAZES: Promover sociedades pacificas e
longo da vida para todos. inclusivas para o desenvolvimento sustentavel,
proporcionar o acesso a justica para todos e
§ e IGUALDADE DE GENERO: Alcangar a 11 25 CIDADES E COMUNIDADES construir instituicdes eficazes, responsaveis e

igualdade de género e empoderar todas as S SUSTENTAVEIS: Tornar as cidades e 0s inclusivas em todos os niveis.

mulheres e meninas. f ;
¥ N [EEC] PARCERIAS E MEIOS DE
qures, 7 B IMPLEMENTAGAO: Fortalecer os meios

Z de implementagZo e revitalizar a parceria
6 i QGUA POT:VEL.:.;A?EAMEETO' TI-l CONSUMO EPRODUCAO @ global para o desenvolvimento sustentavel.
E Ssedurara disponiilicace £ gestao [ RESPONSAVEIS: Assegurar padroes

Susbnlcldasdiae S neament cx) de produgéo e de consumo sustentaveis.
para todos.

O Servigo Geologico do Brasil — CPRM atua em diversas areas intrinsecas as
Geociéncias, que podem ser agrupadas em quatro grandes linhas de atuagao:

* Geologia

* Recursos Minerais;

* Hidrologia; e

» Gestao Territorial.

Todas as areas de atuagao do SGB-CPRM, sejam nas areas das Geociéncias ou
nos servigcos compartilhados, ou ainda em seus programas internos, devem ter

conexao com os ODS, evidenciando o comprometimento de nossa instituicdo com
a sustentabilidade, com a humanidade e com o futuro do planeta.

A tabela a seguir relaciona as areas de atuagdo do SGB-CPRM com os ODS.



Areas de atuacdo do Servico Geolégico do Brasil - CPRM

e os Objetivos de Desenvolvimento Sustentavel

AREA DE ATUACAO GEOCIENCIAS

LEVANTAMENTOS GEOLOGICOS

lzm‘

AVALIACAO DOS RECURSOS MINERAIS DO BRASIL
| B B3

M [ &£ ]co

LEVANTAMENTOS GEOLOGICOS MARINHOS

= (=3
BEEB

LEVANTAMENTOS GEOQUIMICOS

3t [ Gty Qomhn BNt §2ER
B EEEEEE

LEVANTAMENTOS BASICOS
DE RECURSOS HIDRICOS SUPERFICIAIS

BT

SISTEMAS DE ALERTA HIDROLOGICO

ommnse e Nrome Jomen
Slalilsle

AGROGEOLOGIA
3 5 12 16
/e [ele] =
DE RECURSOS HIDRICOS SUBTERRANEOS

LEVANTAMENTOS BASICOS
<y 3 W
3 "
(= [ N D B2
& liclcol@ls s
RISCO GEOLOGICO
== (BT B
& Jaie] 0
GEODIVERSIDADE
g 3 W
if —’\'\/\'
== T A S 16 B
& lic]ol@ L

AREA DE ATUACAO PROGRAMAS INTERNOS

PRO-EQUIDADE

=

SUSTENTABILIDADE

COMITE DE ETICA

PATRIMONIO GEOLOGICO
E GEOPARQUES

ZONEAMENTO
ECOLOGICO-ECONOMICO

. & E
by

GEOLOGIA MEDICA

[ =3

RECUPERAGCAO DE AREAS
DEGRADADS PELA MINERAGAO

= B 7 A S
BdeAEA

ODS

AREA DE ATUACAO
SERVICOS COMPARTILHADOS

GEOPROCESSAMENTO
E SENSORIAMENTO REMOTO

12”‘

TECNOLOGIA DA INFORMACAO
= 0 B

& |ai&] cO
LABORATORIO DE ANALISE MINERAIS

PALEONTOLOGIA

MUSEU DE
CIENCIAS DA TERRA

REDE DE BIBLIOTECAS REDE DE LITOTECAS

GOVERNANCA

sram g
=




O projeto Atlas Pluviométrico € uma iniciativa dentro do programa de Gestao
de Riscos e de Desastres que tem por objetivo reunir, consolidar e organizar
as informacgcdes sobre chuvas obtidas na operacédo da rede
hidrometeorol6gica nacional. Dentre os varios objetivos do projeto Atlas
Pluviométrico, destaca-se a definicao das relagbes intensidade-duragao-
frequéncia (IDF). As relagbes IDF sao importantissimas na definigdo das
intensidades de precipitacdo associadas a uma frequéncia de ocorréncia,
as quais serao utilizadas no dimensionamento de diversas estruturas de
drenagem pluvial ou de aproveitamento dos recursos hidricos. Também
podem ser utilizadas de forma inversa, ou seja, estimar a frequéncia de um
evento de precipitacao ocorrido, definindo se o evento foi raro ou ordinario.
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